
¿Qué es “Machine Learning”?

Definición simple:

Machine Learning = Enseñar a las computadoras a aprender patrones de 

datos para hacer predicciones

Como funciona el cerebro humano:

• Ves muchos ejemplos

• Detectas patrones

• Haces predicciones sobre cosas nuevas

Ejemplo: Después de ver 100 gatos, reconoces un gato nuevo



Como funciona Machine Learning

1. Alimentas datos al algoritmo

2. Encuentra patrones matemáticos

3. Predice en datos nuevos

Ejemplo: Después de ver 1000 casas vendidas, predice precio de casa nueva
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Proceso
CRISP-DM
• Comprensión del negocio

• Comprensión de Datos

• Preparación de datos

• Modelado

• Evaluación

• Despliegue



Entendimiento del negocio

El hundimiento del Titanic es uno de los naufragios más infames de la historia.
El 15 de abril de 1912, durante su viaje inaugural, el RMS Titanic —considerado 
ampliamente como “insumergible”— se hundió tras chocar con un iceberg. 

Lamentablemente, no había suficientes botes salvavidas para todos a bordo, lo 
que resultó en la muerte de 1502 de los 2224 pasajeros y tripulantes.

Si bien hubo un componente de suerte en la supervivencia, parece que algunos 
grupos de personas tenían más probabilidades de sobrevivir que otros.
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EDA Visualizaciones
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Limpieza



Feature Engineering



Features finales



Train/Test Split

• Train test split: Funcion que en base a un X, y inicial lo divide en dos (train y 

test), tomando en cuenta los parametros:

• X = Features ; y = variable objetivo/salida

• test size = porcentaje del dataset de test

• random state = semilla aleatoria

• stratify = forma de reordenamiento aleatorio en base a la salida.



Train/Test Split

• 891 datos iniciales en X,y

• Train queda con: 712

• Test queeda con: 179



Train/Test Split



Metricas



Metricas – Clasificacion - Accuracy

•TP es la cantidad de verdaderos positivos (predicciones correctas).

•TN es la cantidad de verdaderos negativos (predicciones correctas).

•FP es la cantidad de falsos positivos (predicciones incorrectas).

•FN es la cantidad de falsos negativos (predicciones incorrectas).

https://developers.google.com/machine-learning/glossary



Metricas - Clasificacion -Precision
•Cuando el modelo predijo la clase positiva, ¿qué porcentaje de las 

predicciones fueron correctas?

https://developers.google.com/machine-learning/glossary



Metricas - Clasificacion -Recall
•Cuando la verdad fundamental era la clase positiva, ¿qué porcentaje de 

predicciones identificó correctamente el modelo como la clase positiva?

https://developers.google.com/machine-learning/glossary



Metricas – Clasificacion -F1 Score

https://developers.google.com/machine-learning/glossary



Metricas – Matriz de confusion

https://encord.com/glossary/confusion-matrix/



Metricas – Regresiones

•Suma de los errores al cuadrado

•Root mean square error

•Coeficiente R^2: indica la proporción de la varianza

que es explicada por el modelo (0: no 1: máximo)

•Error absoluto medio (MAE) 



Modelos



Modelos – Regresión Lineal
•El modelo es un modelo lineal.

•La predicción es un valor de punto flotante.

y= mx + n

•Y es la salida

•X es la entrada

•M y n (b y w1) son los pesos a 
entrenar



Modelos – Regresión Lineal

https://developers.google.com/machine-learning/crash-course/linear-regression



Modelos – Regresión Lineal

https://developers.google.com/machine-learning/crash-course/linear-regression



Modelos – Regresión Lineal

https://developers.google.com/machine-learning/crash-course/linear-regression



Modelos – Regresión Lineal
Entrenamiento:

1. Datos → ejemplos con entradas (X) y salidas (Y).

2. Modelo → fórmula con pesos 

3. Predice → calcula valores con pesos iniciales.

4. Error → compara predicción vs. valor real.

5. Ajusta → corrige pesos según el error.

6. Repite → predecir → medir → ajustar.

7. Final → pesos “aprendidos” que minimizan error.



Modelos – Regresión Logistica
•El modelo es un modelo lineal con función sigmoide.

•La predicción es una probabilidad entre 0 y 1.

•p es la probabilidad de que Y = 1.

•X es la entrada.

•m y n son los pesos a entrenar.



Modelos – Regresión Logistica



Modelos – Regresión Logistica



Modelos – Regresión Logistica



Modelos – Regresión Logistica
•La salida es una probabilidad (0–1).

•No sirve usar MSE → difícil de entrenar.

•Se usa Log-loss / Cross-entropy:



Modelos – Regresión Logistica
Entrenamiento:

1. Datos → ejemplos con entradas (X) y salidas (Y).

2. Modelo → fórmula con pesos 

3. Predice → calcula valores con pesos iniciales.

4. Error → compara predicción vs. valor real.

5. Ajusta → corrige pesos según el error.

6. Repite → predecir → medir → ajustar.

7. Final → pesos “aprendidos” que minimizan error.



TA4 – Regresion Lineal y Regresion
Logistica


